开源计算机 中秋系列电话会议（2）：大模型观点更新 260926_导读
2026年09月27日 12:12
关键词
大模型 人工智能 通用智能 深度学习 预训练 多模态 技术体系 应用场景 产业落地 商业价值 数据工程 算法工程 训练成本 安全对齐 逻辑推理 工具调用 AI编程 金融行业 制造行业 医药行业 

全文摘要
本次会议仅对开源证券的专业投资机构客户或受邀客户开放，旨在新媒体时代下促进研究观点的即时交流。会议由开云计算机的负责人主讲，详细介绍了大模型技术的发展、应用及其在产业中的落地情况。大模型被视为AI产业的通用智能地图，通过深度学习实现通用智能的突破，推动AI从单一任务工具向通用问题解决系统转变。报告涵盖了大模型的三个主要部分：通用作用能力、技术体系迭代架构、以及科技场景应用加速，深入探讨了其在AI、金融、制造、医疗等领域的应用进展，以及预训练、技术架构和硬件支持的最新动态。强调了大模型在价值对接时的行业适配性、技术向商业价值的转化，以及面对不同行业应用的特定考量。会议最后重申了参与条件与法律责任声明，表达了对听众理解与支持的感谢。

章节速览
00:00 大模型技术与产业应用进展
会议围绕大模型技术在AI产业的通用智能突破、全链路技术体系优化及科技场景应用加速展开。强调大模型通过深度学习规模化发展，实现从单一任务工具向通用问题求解系统的升级，推动AI编程、金融、制造等高价值赛道商业化进展。技术体系优化聚焦于架构训练推理全站优化，提升训练效率与可用能力。产业应用方面，大模型正从技术概念验证向规模化试点落地，产业价值兑现节奏持续加快。

02:49 大模型技术能力与行业应用趋势
大模型在人工智能领域展现出多样化应用潜力，涵盖语音、视觉及多模态处理。其核心能力包括自然语言理解和生成、多模态感知、内容生成、逻辑推理等，支撑着人机交互的自然化与智能化。行业应用方面，大模型正逐步渗透至金融、制造、医药等高价值场景，尤其在AI编程工具、金融服务领域取得显著进展。未来，大模型的发展将更加注重合规性与风险控制，特别是在医药行业的应用，需严格遵循医学级标准与伦理规范。

06:25 大模型架构与预训练技术的革新
对话深入探讨了基于大规模医学数据和多科室专家融合机制的AI模型，以及其在财富测试架构和虚拟建模领域的应用。重点讨论了特斯拉姆架构对循环神经网络和卷积神经网络的突破，以及注意力机制在大模型预训练中的核心作用。提到了LAIT架构在生成设计训练的有效性验证，以及BRT和GPT系列模型在规模化商业应用中的重要性。此外，还介绍了混合架构学习方式和企业模型主流配置，强调了预训练体系对模型能力上限和训练成本的影响。

09:45 大模型预训练技术与成本优化策略
对话深入探讨了大模型预训练的核心技术，包括数据处理、算法优化、硬件支持等，强调了从粗放训练转向精细化设计的重要性。同时，提到了成本优化的关键在于提升业务效率和算法压缩，以及通过多维度技术评估全面量化预训练模型的效果，展现了AI行业在大模型训练领域的最新进展与挑战。

12:59 大模型训练与MOE架构的应用
随着发动机能力和汽车对参数规模需求的持续增长，x former架构面临专业线性增长能力的挑战。混合专家架构通过门控网络实现动态调整，维持训练与推理效率，在参数规模扩容的同时，仅需少量增加参数。MOE架构在模型参数收费后，通过神经传播中少数专家处理轻轨网络资产，实现核心成员的MVE训练，已在初步传输范围内进入规模化应用阶段。海外策略如OpenAI、Google等厂商采用MOE架构，新一代超大规模模型依托万亿级别MOE预训练实现最新微信系列模型，形成机械版与轻量化软技术布局。长时间模型构建大模型并拓展长时依赖建模能力，支持复杂场景核心技术引进方。多模态预训练推动大模型统一能力边界，完成全部地期和免费融合，推进连接钢铁产业主体化former覆盖，实现跨模态构建。大模型预训练依赖多维度硬件支持，将在GPU和CPU端点详细讲解。

14:52 大模型后训练与推理优化技术进展
讨论了大模型后训练的差异化路径，强调技术、推理和安全迭代的重要性。分析了推理环节的智慧与芯片核心，云端系统主流形态，以及硬件利用效率和缓存机制优化。指出用户体验和模型效果是落地技术的底线，共同构成评价框架。会议面向专业投资机构客户，强调观点交流，不构成投资建议。

发言总结
发言人1
首先强调了大模型在AI通用指示中的核心地位，指出其依托深度学习的规模化发展，实现了通用智能能力的突破，引领人工智能从专用任务工具向通用问题求解系统的转变。大模型被分为通用智能地图、技术体系迭代与科技场景应用加速三个部分，展示了其在语言理解与处理、多模态感知、内容生成、记忆及逻辑推理等领域的通用技术能力。此外，他还提及了AI编程工具的商业化进展，突出了硬件支持与推理环节对提升用户体验和模型效果的重要性。整体而言，他的发言聚焦于大模型的技术革新、应用场景拓展及商业化潜力，强调了推理优化在提升AI系统效能中的关键作用。

问答回顾
发言人1 问：大模型在AI产业中是如何体现通用智能的？大模型在科技场景应用中是如何推动产业下沉的？
发言人1 答：大模型作为人工智能发展中的代表性形态之一，具有覆盖多元化应用层的能力。它包括语音大模型（如以GVTDCTM为代表，应用于自然语言理解和生成）、视觉大模型（如ACM stable division，专注于图像分割和生成）以及多模态大模型（如GPT系列，融合了文本、图像、语音等信息）。大模型的通用技术能力使其能够处理和理解语言与多模态信息，并基于此实现内容生成、记忆和逻辑推理规划等功能，这是其区别于单点专用工具的核心标志。大模型通过科技场景应用加速技术下沉，驱动各行业如AI编程、金融、制造、医疗等领域的产业化进程。例如，在AI编程工具上，用户规模与企业付费用户实现同步增长，展现出商业化落地的最大成效。金融行业布局从前台交互到后台运营全链路控制，工业节奏明显提升。随着资源体的可观测化等技术持续突破，大模型正从单一年消费工具向全分布式系统升级，有望进一步缩短产业价值兑现周期。

发言人1 问：大模型通用技术能力对产业落地有何重要意义？
发言人1 答：大模型的通用技术能力和服务特性对于推进大模型价值对接具有重要作用，它不仅覆盖了词法分析、句法分析、语义理解等多个维度的语言理解和处理能力，还具备多模态感知和内容生成的核心功能。此外，记忆作为AI存储检索运用信息并维持交互连接性的底层支持能力，以及逻辑推理规划等核心认知决策能力，都是保障大模型在产业落地宽度和行业专属场景适配性上的关键因素。

发言人1 问：大模型如何在特定行业实现规模化试点并落地？
发言人1 答：大模型正在从技术概念验证阶段向规模化试点落地迈进，在AI编程、金融、制造、医疗等行业取得显著商业化进展。以AI编程工具为例，其用户基数不断扩大，商业化能力显著增强。同时，大模型也在探索向全链条优化效率的迭代架构转变，通过精细化的数据工程和多模态统一预训练等技术经验推动训练场景效率提升，逐步实现从基础能力到可用能力的转换。

发言人1 问：AI技术中，您提到的基于1000亿医学数据和多科室专家融合机制的部分是什么？财富测试方面的架构是什么样的？
发言人1 答：这部分是关于一个高级别的AI学习系统，它利用大规模医学数据集以及跨多个科室的专家融合机制，实现了从代码到持续计算服务的能力提升，旨在解决传统模型架构中的固有缺陷，并在机器翻译等任务上取得突破。财富测试方面的架构是现代通用大模型的核心基础，采用了自助与锂技术结合的深度学习模型架构。其中涉及了循环神经网络、卷积神经网络等主流架构，并通过创新的注意机制来优化这些架构，例如特斯拉姆架构，它以注意力为核心，打破了以往建模的瓶颈，使虚拟建模能够从循环神经网转向更高效的方向。

发言人1 问：整体架构包含哪些组成部分及特点？LAIT架构在2021年有何重要进展？
发言人1 答：整体架构主要由编码器和解码器模块组成。编码器有N个相同且抗噪分层结构，每层包含交叉注意力的智慧单元和全连接进会的网址编码器。其中，解码器对比传统编码器增加了交叉注意力，整个架构通过官网价格的提出革新了血液结膜提升，并展现出卓越的客户拓展性和通用性。2021年LAIT架构首次在大规模未标注语料上验证了生成设计训练的有效性，表明基于该架构的BRT模型可以进行廉价微调，从而将生成式AI技术从实验室走向规模化商业应用。

发言人1 问：全方面架构的核心创新是什么？
发言人1 答：全方面架构的核心创新在于其通过计算区域内各元素之间的关联，实现全局语音信息的动态聚合。具体操作包括将输入向量转化为查询键和值矩阵，通过注意力机制计算注意部分，并进行矩阵乘法和归一化处理，从而实现对客户间相关性的有效建模。

发言人1 问：目前主流的企业模型配置是什么样的？
发言人1 答：目前主流的企业模型配置倾向于采用专用的MV前置保障生成的转化器，或者通过吸收激活较低的酸性扩充活性度来实现高效能。例如，V306 671B模型具有37B参数和技术激活参数，能实现与同步并研模式相当的性能。

发言人1 问：面积眼镜路线的发展趋势如何？
发言人1 答：面积眼镜路线正从当前任务的粗放训练转向多任务混合动态自适应的精细化设计。其中，预训练模型的核心任务是对齐语言模型，运营流程分为热身、稳定、分流三个阶段，并依托分布式框架和混合精度来支持逻辑叙述。

发言人1 问：数据工程在预训练中的作用是什么？
发言人1 答：数据工程是预训练的核心竞争壁垒，它负责将原始数据标准化处理为高质量的训练集，并在系统性关系中平衡覆盖率与合规性。数据工程通过优化数据配比、增强数据质量与效率，确保整个预训练过程的合规性与可用性，并且正从人工经验转向数据驱动的优化。

发言人1 问：训练中心在工程化角度上的关键目标是什么？
发言人1 答：训练中心的关键安全目标包括时间成本等，需要构建一个算法工程架构和高效的系统。在硬件层面，采用支持FP8张量核心的高端GPU，以提升算力密度、降低训练成本，并通过多维度技术评估全面量化预训练模型的训练效果与技术能力。

发言人1 问：x former架构在面对财富困难时如何实现专业性专业线性增长能力的提升？
发言人1 答：x former架构通过吸收激活机制打破了算力与参数之间的强关系，利用门控网络实现更动态的运行逻辑，在大幅度扩容参数规模的同时维持训练与推理效率。今年的研究表明，MO架构能在模型参数增加少量的情况下，通过神经传播中少数专家处理轻轨网络资产，有效避免全量参数增加，目前该架构已进入规模化应用阶段，并成为全球中国大陆型厂商供应技术壁垒的核心抓手。

发言人1 问：长时间模型在大模型训练中的作用及现状如何？
发言人1 答：长时间模型在大模型训练中拓展了长时依赖建模能力，支持处理复杂场景的核心技术已实现长时间训练并完成核心技术积累，在同步企业模型范围内进入规模化应用阶段。层次模型构建能力和多模态预训练是关键，能够推动大模型向多模态演化，目前相关模型已通过迭代升级实现三阶架构，推进跨模态构建。

发言人1 问：大模型硬件支持方面的发展重点是什么？
发言人1 答：大模型预训练的成功在于多维度硬件支持，特别是GPU和CPU端点的详细讲解。下一步将关注如何通过硬件优化来提升大模型的效率和效果，其中硬件利用效率和访存贷款瓶颈是核心问题，需要通过显存分配优化、缓存机制升级等技术来解决。

发言人1 问：推理环节的关键技术和趋势有哪些？
发言人1 答：推理环节的核心是智慧和芯片协同工作，云端系统成为主流综合形态，大模型推理的本质是通过标准化的矩阵计算内容。目前正从纯云端集中模式转向专边云协同风险推销模式以实现降本增效。在硬件、代码架构和系统架构等多个层面进行优化，尤其注重缓存和显存管理效率的提升。同时，模型效果和用户体验是评价推理方案的重要指标，必须在可控效果的基础上进行优化。

